VALIDACAO DE MODELO AMPLIADO PARA ESTIMACAO DA
DISCRICIONARIEDADE DA PCLD EM BANCOS

RESUMO

O presente estudo tem por objetivo avaliar se @ocacdo de variaveis macroeconémicas e
de caracteristicas da carteira de crédito melhoraspecificacdo dos modelos para
identificacdo da discricionariedade, considerarglorgentacdes de 6rgaos reguladores para a
constituicdo da PCLD pelos bancos. Os testes aropiconfirmam a consisténcia do modelo
desenvolvido no que se refere ao comportamentaraipealos regressores e a relevancia
estatistica das variaveis. A comparacao dos ssuiados com os de outros modelos de dois
estagios encontrados na literatura revelou que @elo@roposto registra a segunda melhor
estatistica d& ajustado entre os onze modelos examinados. Aagglicdo teste de selecéo
de modelos de Vuong (1989), por sua vez, demongtiewo modelo proposto ndo é superado
por nenhum dos demais modelos examinados, alérardmssiderado mais preciso que sete
concorrentes e igualmente adequado quando comparaslooutros trés. Por fim, foi
constatado que o modelo proposto se destaca emtoe onaior grau de persisténcia do
componente ndo discricionario e maior transitodedao componente discricionério das
despesas com provisdo para perdas. Em sintesenjuntto dos testes evidenciou que a
ampliacdo dos modelos de dois estagios tradiciaraknutilizados na literatura para a
estimacdo da constituicdo da PCLD em bancos, conncarporacdo de variaveis
macroecondmicas e de caracteristicas da carteireratbto, melhora a especificacdo da
discricionariedade praticada pela administracao.

Palavras chave:PCLD; Discricionariedade; Gerenciamento de RedataModelos.

1 - INTRODUCAO

Uma das bases de um sistema financeiro soélidoranaparéncia, representada por
informagdes que evidenciem adequadamente a suac&iupatrimonial, financeira e de
resultados, além de outros aspectos como a estrotganizacional, controles internos e
gestao de riscos (GOULART, 2007). Considerandoagses requisitos de transparéncia sao
supridos, especialmente, pelas demonstracdes &imasc praticas de gerenciamento de
resultados podem representar um comprometimentalidsigacdo da efetiva situacéo
financeiras dessas entidades. Em linha com eseadimtento, Cornett, McNutt e Theranian
(2006) ressaltam que estudos empiricos sobre escotiontdbeis, manipulacdo das
informacdes financeiras e gerenciamento de resmdtadoarticularmente critico nos sistemas
financeiros, tendo em vista os impactos que proierm instituicbes bancérias podem
provocar na economia. Cheng, Warfield e Ye (20&f9rcam essa avaliacdo, destacando,
inclusive, que os efeitos da crise financeira d@g828umentam a relevancia de se investigar a
pratica do gerenciamento de resultados na inddsnaaria, tendo em vista a criticidade dos
bancos na composic¢éo e funcionamento da economia.

Os estudos sobre gerenciamento de resultados amm#oindustria bancéaria tém se
concentrado especialmente na analise do processandétuicdo das provisdes para créditos
de liquidacdo duvidosa (PCLB)o que é justificado por Kanagaretnam, Lobo e hath
(2003) com o argumento de que essas provisdessezpaen, de modo geral, os maiores
accruals dos bancos, desempenhando papel fundamental c&daeke dos gestores sobre
eventuais manipulacdes contabeis. Para Alali e iJé@1l0), uma razdo para essa
concentragdo € a crenca generalizada no mercagoedes administradores dos bancos usam
extensivamente a PCLD para manipular os resultddaggados, o que tem sido foco de

! Beaver e Engel (1996), Kim e Kross (1998), Lob¥ang (2003), Kanagaretnam, Lobo e Mathieu (2003,
2004), Zendersky (2005), Goulart (2007), Marcon(808), Kanagaretnam, Krishnan e Lobo (2009, 2010),
Kanagaretnam, Lim e Lobo (2010), Alali e Jaggi (@04 Cheng, Warfield e Ye (2011), entre outros.



preocupacéao dos reguladores.

No que se refere aos procedimentos metodoldgicesedeestudos, de forma geral os
modelos utilizados para a estimacdo da parceladigmicionaria da PCLD se baseiam
principalmente no uso de medidas (saldos no nivetro periodos defasados ou variacdes)
relativas aos volumes da carteira de crédito, gasagfes vencidas, das operacdes baixadas
como prejuizo e das provisdes acumuladas comossges que explicam a parcela néao
discricionéria das despesas com PCLD. Embora gododaerta similaridade entre si, as
derivacdes dos modelos se justificam pelo propodeéose buscar a melhor forma de
especificar o comportamento discricionario da adstracao.

Embora alguns estudos mais recentes, como KanagareKrishnan e Lobo (2009,
2010), incorporem variaveis de controle em relaad® tipos de operacfes de crédito e aos
periodos para a identificacdo da parcela ndo disoaria da PCLD, de forma geral os
modelos nao contemplam aspectos que, de acordo @g@os reguladores como o
International Accounting Sandards Board (IASB, 2011), oFederal Financial Institutions
Examination Council (FFIEC, 2001) e o Conselho Monetario Nacional (CMB99), devem
ser observados no processo de constituicdo dessediprovisao pelos bancos, entre os quais
os tipos de ativo, o setor econémico, a localizaggagrafica, as condi¢des econémicas.

Nesse contexto, e tendo por base a preocupacacstaxpor Dechow, Sloan e
Sweeney (1995), McNichols (2000) e Dechow, Richamds Tuna (2003) de que a adequacéo
dos estudos sobre gerenciamento de resultadosdieparefetiva capacidade de os modelos
de accruals discricionarios capturarem o gerenciamento delteefas quando ele realmente
ocorre, 0 presente estudo tem por objetivo avadar a incorporacdo de variaveis
representativas da situagcdo macroecondmica e detedsticas da carteira de crédito — como
os tipos de operacdes de créedito, a localizacagrgica dos tomadores e os prazos das
operacOes vigentes — melhoram a especificagcdo dodelos para identificacdo da
discricionariedade da administracao.

Para tanto, os resultados obtidos com a aplicagaonatlelo proposto sdo comparados
com os de outros encontrados na literatura, utilleease os seguintes procedimentos:
avaliacado dos efeitos da perda de graus de liberdadorrente da incorporagcdo de novos
regressores, utilizando-se como parametro o cesfiei de determinacdo ajustad@’ (
ajustado); aplicacdo do teste de selecdo de modeldaiong (1989), para selecionar € mais
preciso para explicar o verdadeiro processo de;gerde dados; e analise da persisténcia dos
componentes discricionarios e nao discricionarasadkspesas com provisao para créditos de
liquidacdo duvidosa, utilizando, por analogia, stderealizado por Dechow, Richardson e
Tuna (2003) para avaliar a persisténcia dos comyeselo resultado contabil.

Para a realizacdo dos testes empiricos todos oslososfio aplicados utilizando-se a
mesma base de dados, tendo por referéncia as bifoas Financeiras Trimestrais (IFT) dos
bancos comerciais, bancos multiplos e caixas ecmadnem atuacdo no mercado brasileiro,
de 2001 a 2010, disponiveis na pagina do Banca&elt Brasil (BCB) na internet.

2 — REFERENCIAL TEORICO

A induastria bancaria tem se revelado um ambienteepara a realizacdo de estudos
sobre o gerenciamento de resultado, o que revetapmaocupacao central com a qualidade
das informacBes contdbeis das instituicbes, edpemite quanto a possibilidade de se
encobrir uma situacdo que comprometa sua solideze s razGes elencadas por autores
como Cornett, Mcnutt e Theranian (2006), GoulafilO@) e Cheng, Warfield e Ye (2011)
para esse tipo de preocupacédo, pode-se destacdticmlade do sistema bancéario para o
adequado funcionamento da economia; as consegsés@éEmicas que um eventual
problema em um banco pode acarretar para a ecorcmmma um todo; a necessidade de
criagdo de um ambiente de confianca e credibilidaderelacdo a solidez das instituicdes



bancarias; os requerimentos de transparéncia iiggli@o sistema bancario.

Marcondes (2008) destaca outro aspecto que € @loiacde mercado. O autor
constatou empiricamente que a manipulacdo contaiédida pelas acumulagbes
discricionarias, tem influéncia na reducao dasdalejuros negociadas entre os bancos e os
depositantes, gerando beneficios para as instisifi@anceiras que utilizam essa pratica —
pagam aos depositantes taxas de juros menoresdusqndicadores de risco sugeririam sem
essas acumulacdes, configurando a transferéncenda entre esses agentes.

Em sintese, a realizacdo de estudos sobre o gamestio de resultados em bancos,
além de contemplar as discussfes sobre a reducassduetria de informagfes entre os
agentes econdmicos, envolve alguns aspectos aspsgifconsiderando a divulgacao
financeira plena, justa e neutra como elementocguéribui para a confianca, a solidez e o
adequado funcionamento do sistema bancério.

Se hé certo consenso quanto a pertinéncia dessedipstudo, permanece a discussao
sobre a melhor forma de se identificar e dimensiessa pratica.

2.1 -Accruals Agregados versu®ccruals Especificos

Segundo Healy e Wahlen (1999), entre os procedosemietodoldgicos mais
utilizados para estudos empiricos sobre gerencimnmEnresultados, destaca-se a analise do
comportamento doaccruals, considerando duas possibilidades de dimenséamudacoes
agregadasatcruals totais) ou acumulacdes especificas. Nesse seguamin o foco € na
analise de contas especificas (ou de uma indggiri@)orcionando-se a oportunidade de uma
modelagem mais compativel e adequada ao problereaiago (CHENG; WARFIELD; YE,
2011), razao pela qual Healy e Wahlen (1999) e Idladls (2000) entendem ser a forma de
maior potencial de progresso para a literaturaesoliema.

Isso é particularmente relevante, se for considemdato de que, ndo obstante os
avancos nas pesquisas sobre o gerenciamento dt@adesuainda ha muitas discussfes sobre
a dificuldade de detectar e medir essa pratica (H&QW; SLOAN; SWEENEY, 1995), bem
como sobre a limitacdo dos modelos econométricos papturar a discricionariedade da
administragdo no reconhecimento dascruals (PAULO, 2007; JONES; KRISHNAN;
MELENDREZ, 2008). Nesse caso, a definicdo de unetobjle estudo mais homogéneo —
apenas as instituicdes bancarias — associado ibifidagde de se avaliar o comportamento de
uma conta especifica, propicia a oportunidade déhaneespecificacdo dos modelos,
mitigando-se o0s riscos de omissdo ou de erros remigbes de variaveis. Para
Kanagaretnam, Krishnan e Lobo (2010), a utilizad@accrual especifico em uma inddstria
como a bancéaria, possibilita uma segregacdo maiopd@da dos componentes
discricionarios e nao discricionarios, além de pirra controle de outros determinantes de
diferengas seccionais nascruals, aumentando a confiabilidade das analises emgirica

2.2 — Uso da PCLD para Gerenciamento de Resultades Bancos

Segundo Goulart (2007), a discricionariedade sabRCLD, bem como seus efeitos
em relacdo a solidez do sistema bancario, tem clijeto de debate entre profissionais,
académicos e reguladores. Como exemplo, cita or&lefeserve Release de 24 de novembro
de 1998, em que agéncias reguladoras dos EUA afirmae, embora o processo de
determinacdo do nivel de provisdo para perdas @eawmecessariamente, de um julgamento
da administracdo, isso ndo pode ser usado parapub@nios resultados ou enganar
investidores, depositantes, reguladores ou ouardegenvolvidas.

N&o por acaso, € a area que tem registrado o mamero de estudos sobre a pratica
de gerenciamento de resultados em instituicbes dbas¢c o que ¢é justificado por
Kanagaretnam, Lobo e Mathieu (2003) e Alali e Ja@§10) em funcdo de a PCLD

representar os maioreaccruals dos bancos, criando as condicdes para eventuais



manipulagdes contabeis, associada a crenca de giies administrativas nesse sentido
efetivamente ocorrem. Gray e Clarke (2004) reforesse entendimento, ao afirmarem que
em bancos a provisdo para créditos de liquidac&asa é considerada como o veiculo
primario para o gerenciamento de resultados, tenduista a subjetividade inerente.

De forma geral, a pratica do gerenciamento de teetad em instituicdes bancéarias
com o uso da PCLD se da em decorréncia da podsitddi de julgamentos subjetivos por
parte da administracdo. No ambito do Sistema FeiemdNacional (SFN), por exemplo, os
parametros para a constituicdo da provisao paditerée liquidacdo duvidosa sao definidos
pela Resolucdo CMN 2.682, de 21.12.1999, ondees&mue as operacgdes de crédito devem
ser classificadas, por ordem crescente de riscmloseequerido um percentual de provisao
para perdas para cada nivel de risco, em uma egesleente que varia de 0% para o nivel
AA até 100% para o nivel H. A subjetividade resides critérios utilizados pela
administracao para promover essa classificacdo.oGonorma contempla parametros como a
determinacao de que apos determinado tempo de atraedito deve ser reclassificado ou
baixado, conforme o caso, 0 modelo adotado podéefienido como misto, agregando tanto o
expected model quanto ancurred model.

2.3 — Modelos Utilizados para a Identificacdo da PD Discricionaria em Bancos

Na andlise de acumulagfes especificas por meiegiessdes para a identificacdo da
pratica do gerenciamento de resultados podem s#adus dois tipos de procedimentos:
modelos de um estagio, em que € avaliada a as8odire o comportamento da conta sob
exame e a(s) variavel(is) de interesse, geralmenge medida de resultado contabil - com o
fim de identificar possivel uso na suavizacdo deltados, por exemplo; e modelos de dois
estagios, em que é estimado modelo com variaveasegpliguem o comportamento néo
discricionario da conta especifica sob analisejeentermo de erro correspondente a parcela
discricionaria, que é utilizada como variavel dejsrie no segundo estagio, para avaliar a
associacado com regressores que expliquem a acéorpta da administracao.

Nos estudos que examinam o uso da PCLD na praiiggrenciamento de resultados
em bancos ha exemplos dos dois tipos de procedisies¢ndo a escolha do pesquisador
associada aos propositos de cada estudo. Kim es Ki®98), Ahmed, Takeda e Thomas
(1999), Lobo e Yang (2003), Shrieves e Dahl (20@8jj (2004), Fuji e Carvalho (2005),
Goulart (2007), e Alali e Jaggi (2010), por exempltlizaram modelos de um estagio em
suas investigacdes. J& Beaver e Engel (1996), kkesiagm, Lobo e Mathieu (2003, 2004),
Zenderski (2005), Marcondes (2008), KanagaretnamshKan e Lobo (2009, 2010),
Kanagaretnam, Lim e Lobo (2010) e Cheng, Warfieee(2011), entre outros, adotaram
modelos de dois estagios para responderem aopredlismas de pesquisa.

Considerando o propésito do presente estudo de amamps resultados obtidos por
diferentes modelos para avaliar se a incorporagioatiaveis representativas da situacao
macroecondmica e de caracteristicas da carteirar@tito melhora a especificagdo dos
modelos de identificacdo da discricionariedade rensuracdo da PCLD, sdo avaliados
especificamente os de dois estagios - com a resskvque os modelos de um estagio
utilizam, na maioria das vezes, variaveis de ctetrompativeis com os de dois estagios.

De forma geral, os modelos de dois estagios ulitiggpara a estimacao da parcela ndo
discriciondria das despesas com provisdo parataeséde liquidacdo duvidosa consideram
como regressores medidas relativas aos volumesadeira de crédito, das operacdes
vencidas, das operacdes baixadas como prejuize prdeisdes acumuladas. As diferencas
entre os modelos residem no fato de se utilizamfsmacdes no nivel ou em periodos
defasados ou em variacfes, além da incorporac@utdes variaveis explicativas, como o0s
tipos das operacdes de crédito ou os periodosftasmacdes. No Quadro 1 sdo consolidados
0s nove modelos de dois estagios citados antentdeme



Quadro 1: Sintese das variaveis explicativas utilizadas erdaios de dois estagios para explicar a parcela ndo
discricionaria das Despesas com PCLD em bancos

Modelos| oc | aoc | ©%V | ocv | socv | 49V | oce | PCLP | sur | TIP | PER | Outras
-1 (+1) -1

A X X X | X

B) X | X X

©) X | X X

(D) X | X X X | X

E) X | X | X X X | x | X X

() X | X X X | X X X
©) X | X | X X X | X X | X

(H) X | X X X | X X | X X
0 X X X X

c

Modelos: (A) Beaver e Engel (1996)B) Kanagaretnam, Lobo e Mathieu (2003}) (Kanagaretnam, Lobo e Mathig
(2004); D) Zenderski (2005);K) Marcondes (2008);H) Kanagaretnam, Krishnan e Lobo (20093) (Kanagaretnam
Krishnan e Lobo (2010)H) Kanagaretnam, Lim e Lobo (2010)) Cheng, Warfield e Ye (2011).

Variaveis: OC é o saldo das operacdes de crédit@V corresponde ao saldo das operac8es de créditalas©CB o
volume de operagfes de crédito baixadas como peejRCLD é o saldo acumulado da provisdo para créditos de
liquidacdo duvidosaJUR representa os juros médios da carteira de crétlidrorresponde a um vetor com os tipos|de
operacdes de crédito que compdem a cartBER indica o controle dos perioda4;representa a variagdo do saldo|de
conta especifica-1) indica que a informacéo tratada é defasada emesfodw;(+1) significa que a informacéo tratada
corresponde ao periodo seguinte.

A incorporacdo de variaveis relativas ao saldo aléeca de créditodC e 40C) é
justificada pela premissa de que quanto maior armelde operacdes, maior a dimensao da
provisdo a ser constituida para responder por easnperdas. Chama a atencao, porém, o
fato de Marcondes (2008), Kanagaretnam, Krishnaob® (2010) e Kanagaretnam, Lim e
Lobo (2010) utilizarem as duas medidas concomitaetee, quando conceitualmente elas se
sobrepbem, tendo em vista que a variacao ja esi@mplada no saldo. Além do mais, €
razodvel se supor que a despesa com provisdo falpdem relacdo com o movimento da
carteira, enquanto o saldo acumulado da provis@s@ciado com o saldo das operacdes.

As variaveis relacionadas ao volume das operac@esrédito vencidasQCV e
A0CV) tém uma relagdo muito clara com o nivel das despeom PCLD, tendo em vista
representar o principal indicativo de materializaga risco de perdas com os recebiveis dos
bancos. A expressiva maioria dos modelos utilizaldo no periodo anterior e a variacdo no
periodo atual como regressores. Apenas Kanagargtmane Lobo (2010) utilizaram o saldo
das operacgdes vencidas no momentoas nao utilizaram medidas de variacdo. Ja Beaver
Engel (1996) e Cheng, Warfield e Ye (2011) optapm incorporar entre 0s regressores a
A0CV no momento seguinte, com a premissa de que atoogéh da provisdo no momento
se antecipa a operacdes que ficardao inadimplentpsniodo seguinte.

O valor das operacgfes de crédito baixadas comaipoefOCB) é incorporado como
variavel explicativa da despesa com provisdo paalgs em sete dos nove modelos
analisados, sob o argumento de que representapdgpraterializacdo da perda, devendo,
portanto, haver uma relacao significativa e reléyamtre elas. No caso do saldo acumulado
da provisdo RCLD), a sua consideracdo como variavel explicativaamportamento nao
discricionario da despesa com proviséo é justiigaelo pressuposto de que a expectativa de
perda ja reconhecida € um indicativo de qualidadede falta de) da carteira, devendo se
refletir na necessidade de novos ajustes na pmvisa

O controle dos efeitos das caracteristicas dasappes que compdem a carteira de
credito no montante da provisdo a ser constituicla cada periodo s6 passou a ser
contemplado em estudos mais recentes — Kanagaretdashnan e Lobo (2010) e
Kanagaretnam, Lim e Lobo (2010). O entendimentaue djferentes tipos de operacdes de
empréstimos e financiamentol ) impactam de forma distinta a necessidade de ig&ov
Ja o controle dos periodd3HR), contemplado em quatro estudos mais recentgassica



pela necessidade de se controlar as diferencasbierste econémico ao longo do tempo, que
interferem nas estimativas de perdas.

Por fim, uma variavel representativa dos juros wedias operacdes de crediliR)
€ sugerida por Marcondes (2008) como elemento @tplo do comportamento nao
discricionario das provisGes, sob o argumento de aqrteiras com maiores taxas de juros
embutem maior risco e, por consequéncia, maiorssetade de constituicdo de PCLD.

3 — MODELO PROPOSTO

O modelo proposto para a identificagdo da parcearidionaria do processo de
constituicdo da PCLD se baseia, em principio, rstgdes anteriores, analisados na Secao
2.3, acrescendo-se variaveis explicativas que teaduecomendacdes normativas e preceitos
econdmicos na constituicdo dessas provisdes petagpeom créditos bancarios.

Para esse fim, sdo consideradas as orientacbedMdlb €Cdo IASB. A Resolucdo
CMN 2.682/1999 estabelece que no reconheciment®Cld os bancos devem considerar,
entre outros, o setor de atividade econémica doadores e aspectos relativos as operacoes,
como a natureza e a finalidade da transacao, camiené as caracteristicas das garantias. No
caso do IASB, a orientacdo da IAS 39 para a reglzados testes dempairment de
empréstimos e recebiveis € que seja promovido, al@nanalise individual dos créditos
relevantes, o agrupamento das operagfes de acumdasc caracteristicas de risco de crédito
semelhantes que séo indicativas da capacidade waatede pagar as quantias devidas
conforme os termos contratuais, considerando ass tge ativo, o setor econdémico, a
localizacéo geogréfica, o tipo de garantia, o atraspagamento e outros fatores relevantes.

Essas referéncias também sdo compativeis com exstames definidas peflFIEC
(2001). Voltada especificamente para as institgsic@ds mercados bancario e de
arrendamento dos Estados Unidos, a recomendac@e éaj estimacdo da provisdo para
perdas com operacdes de crédito sejam considetadas as informacdes disponiveis,
incluindo fatores ambientais como o setor econépadocalizacdo geografica, as condicdes
econdmicas e aspectos politicos.

Considerando-se esses preceitos, é formulado insegoodelo para a estimagdo das
parcelas néo discricionaria e discricionaria (ontede erro) na constituicdo da provisao para
perdas com operagdes de crédito por parte dagligdgs bancarias:

DPCLD,, = 3, + 8 + B,00C,  + B,0CV, ; + B,AOCV,, + B,0CB,, + B;PCLD, ,

3.1
+BIUR, + BPIB +, <TIP, >+, <GEO,, > ), <PRZ,, >+&,

onde:

DPCLD: despesas com provisdo para créditos de liquiddigé@idosa;

A0C: variagdo no saldo das operacdes de crédito;

OCV: saldo das operacdes de crédito vencidas;

AOCV: variagdo no saldo das operacdes de créditodasici

OCB: valor das operacgdes de crédito baixadas conjoipoe

PCLD: saldo da provisao para créditos de liquidacadddsa;

JUR  taxa de juros média da carteira de crédito, afaumpela relacdo entre as receitas com operacdes de
crédito e o saldo médio da carteira;

PIB: variagcao do Produto Interno Bruto a valoresdussi

<TIP>: vetor de variaveis representando a proporcaocadei@ de crédito aplicada em seis categoriasr set
publico PUB); setor rural RUR); habitacao IAB); pessoas fisica$F); pessoas juridicas dos setores
de industria, comércio, servicos financeiros easugervicosRJ); e ndo residenteSRES);

<GEO>: vetor de variaveis representando a proporcdoad®@ia de crédito aplicada nas seguintes regides
geograficas: regides norte e centro-oebt€){ regido nordesteNE); regido sudesteSE); regidao sul
(SV); e exterior EXT); e

<PRZ>: vetor de variaveis representando a proporca@daia de crédito distribuida de acordo com o @z
vencimento das operacdes: venciddENCID); vencimento até 12 mese&T({L2M); vencimento mais
de 1 e até 5 anoAT5A); vencimento superior a 5 an@b4).



Para mitigar o risco de heteroscedasticidade niaagglb do modelo, as variaveis
DPCLD, 40C, OCV, 40CV, OCB e PCLD séo escalonadas pelos ativos totais do inicio do
periodo, seguindo Kanagaretnam, Lim e Lobo (2010).

As justificativas tedricas e analiticas para aiaatfdo das varidveiglOC, OCV,
A0CV, OCB e PCLD, presentes na expressiva maioria dos modelos solbeena, estao
contempladas na Secdo 2.3. Em sintese, sdo esparldades positivas e estatisticas
relevantes entre as despesas com provisao pamspeedvariacdo das operacdes de crédito, o
saldo das operacOes de crédito vencidas no per&dwayiacdo do volume de operacdes
inadimplentes, as operacdes de crédito baixada® qejuizo e o valor acumulado como
provisao para perdas no periodo anterior.

Seguindo Marcondes (2008), foi incorporada a taxgutbs média da carteirdUR)
como variavel explicativa daPCLD, sendo prevista uma relacdo positiva elas, corside
a premissa de que carteiras com maior taxa de pressupde um maior risco implicito, o
gue deve se refletir em maior constituicdo de @vipara responder por perdas potenciais.

O nivel de atividade da economRIB) se justifica, inicialmente, pela orientacdo do
FFIEC (2001) de que na constituicdo da PCLD deventansideradas, entre outros fatores,
as condicdes econbmicas do ambiente em que o h@pwm@. Essa proposicdo também
encontra amparo em Gray e Clarke (2004), que gmopemn uma metodologia para céalculo da
PCLD em bancos comerciais defendem que sejam @ad@s as condicdes econdémicas
vigentes. E esperada uma relacéo negativa BR@.D e PIB, partindo-se do pressuposto de
gue a inadimpléncia deve ser mais acentuada em ntosnee estagnacao econdmica e
menos relevante em momentos de maior dinamismocdaomia. Embora os trabalhos
listados na Sec¢do 2.3 ndo incorporem especificament variavel que retrate a situacao da
economia, cabe ressaltar que o controle dos periestoMarcondes (2008), Kanagaretnam,
Krishnan e Lobo (2009, 2010) e Kanagaretnam, Litoko (2010) possibilita, ao menos
indiretamente, o controle dos efeitos de mudangasenario econémico ao longo do tempo
no processo de constituicdo da provisdo para peatasperacoes de crédito.

Adicionalmente, coerente com as orientacdes pacanatituicdo da provisdo para
perdas previstas na Resolucdo CMN 2.682/99, na8BRA& nas politicas definidas pelo FFIEC
(2001), incorporamos vetores de variaveis pararclamtos graus de concentracao por tipo de
operacdo TIP), localizacdo geografica dos devedoré&Q) e prazo das operacdelRy).
Esse procedimento também encontra amparo na metpalddugerida por Gray e Clarke
(2004) para o célculo da PCLD. No caso especifaotgpos das operacdes, Kanagaretnam,
Krishnan e Lobo (2010) e Kanagaretnam, Lim e LoR010Q) ja utilizam variaveis
equivalentes em suas especificagdes.

Um exemplo de como o controle desses fatores pedeekevante para se isolar a
discricionariedade da administracdo na mensuragioprdvisao para perdas pode se
depreender da composicao da carteira por distébuggografica. No caso, as diferencas de
comportamento da economia em cada regido do paé&smo no exterior podem impactar as
estimativas de perdas com as operacdes de créditoada instituicdo diferentemente,
dependendo de como cada uma delas distribui sesaqdes.

4 — METODOLOGIA

Tendo em vista 0 proposito do estudo, sdo realgzddstes para confirmar se o
modelo proposto melhora a especificacdo da discrdciedade da administracdo no processo
de constituicdo da PCLD em instituicdes bancarias.

4.1 — Amostra
A realizacdo dos testes empiricos tem por baseadssddas Informagdes Financeiras
Trimestrais dos bancos comerciais, bancos multiplasaixas econdémicas, integrantes do



SFN, no periodo entre 2001 e 2010, disponiveisitim ¢do BCB na internet. A priorizagédo
pelo uso dessas demonstracdes se deve a disptadeilde quadros analiticos estruturados
com a composi¢do e movimentacdo da carteira dé@ed respectiva provisdo para créditos
de liguidacdo duvidosa, possibilitando o uso desdasnacdes no modelo proposto.

4.2 — Modelos Testados

Utilizando-se a mesma base de dados e a formawta¢@ip das variaveis descrita no
Capitulo 3, sdo apurados os parametros para as/e@@riexplicativas do comportamento da
DPCLD dos modelos A a | descritos no Quadro 1, alémrdpgsto no presente estudo - o
modelo (3.1). Considera-se a légica inerente a trabalhos dergémo sentido de que a
DPCLD reconhecida por cada banco/periodo tem dois coempest uma parcela nao
discricionaria DPCLDnd), representada pelo valor dos parametros das vesia
independentes; e outra discricionafPCLDd), que corresponde ao termo de erro de cada
modelo considerado. Esquematicamente, é descrito ecequacae.1).

DPCLD,, = DPCLDnd,, + DPCLDd, (4.1)

Cabe ressaltar que a utilizagdo dos modelos AcaQuidro 1 ndo pode ser entendida
como uma replicacéo literal dos estudos que Ihandarigem, devido aos seguintes ajustes
promovidos: (i) ndo foram utilizadas “outras vaeg#é/ consideradas por Kanagaretnam,
Krishnan e Lobo (2009) e Kanagaretnam, Lim e LoR010) — modelos F e H,
respectivamente — por traduzirem incentivos papaatica do gerenciamento de resultados,
como o nivel de capitalizacdo ajustado ao riscaju®inao sao aplicaveis ao presente estudo,
como 0 pais em que o0 Banco atua (no presente sastvabalha apenas com o mercado
brasileiro); e (ii) a uniformizacdo dos critériog dpuracdo das variaveis, enquanto nos
estudos originais sao adotados procedimentos tisticomo a utilizagdo do patrimbnio
liquido ou do saldo da carteira para o escalonamtad variaveis contabeis, por exemplo.

4.3 —Validacédo do Modelo Proposto e Testes para Cparacao dos Modelos

A validacdo do modelo proposto consiste inicialraem& analise da coeréncia dos
resultados, ou seja, se os parametros dos regeess@o consistentes com o esperado. Em
seguida, sdo promovidos testes para compara¢agedegesultados com os dos modelos A a
I, envolvendo: a avaliacdo dos efeitos da perdgrdes de liberdade; a aplicacéo do teste de
selecdo de modelos de Vuong (1989); e a analisepatsisténcia dos componentes
discricionarios e néo discricionarios deCLD.

a) Avaliacéo dos efeitos da perda de graus de liberdad

O primeiro passo para testar a adequacao do mpdabmsto consiste na avaliacdo
dos efeitos da perda de graus de liberdade deterdenexpansdao em relacdo aos demais
modelos citados na literatura. O proposito € \ifise a incorporacdo das novas variaveis
compromete a qualidade do ajustamento do modelma PBsse fim, seguindo Dechow,
Richardson e Tuna (2003) e Paulo (2007), sdo adalisas estatisticas referentesRao
ajustado, que penaliza a perda de graus de libepkd incorporacéo de regressores.

b) Aplicacdo de teste de selecdo de modelos

Para identificar o modelo que estima mais adequadi&mo comportamento das
despesas com provisdo para créditos de liquidag@daka, € utilizado o teste de selecao de
modelos desenvolvido por Vuong (1989) e utilizadafre outros, por Dechow (1994),
Subramanyam (1996) e Paulo (2007). Em sintese épuavlikelihood ratio para testar a
hipétese nula de que dois modelos sao igualmerggquados para explicar o verdadeiro
processo de geracao de dadose(data generating process) contra a hipotese alternativa de
gue um dos modelos é mais preciso.




Operacionalmente, a estatistica do teste, doravdenmeminadaz-vuong, é obtida
através da construcdo de uma sémg Que corresponde ddkelihood ratio (LR), obtida a
partir dos termos de erro de cada observagd@ (da soma dos quadrados dos residess) (
decorrentes da estimacéo dos dois modelos (X eryexemplo) comparados:

2 2
mt :Elog R$X +E (‘gxit) _ (‘g\(lt) (4'2)
2 RSS, | 2| RSS, RSS,
A partir dessa série é estimada uma regressaa lie@asobre uma constante
m, =C+¢&; (4-3)

ondec é uma constantesa é um termo de erro ~ 11D N(82).
O z-vuong € obtido a partir da estatistitassociada a constant® (lessa regressao,

conforme a seguinte equacao:
_11%
z=t* {”_1} (4.4)

n

Uma estatistica-vuong positiva significa que os residuos produzidos petmelo X
sdo0 maiores que os decorrentes da aplicacdo dolonéd&e essa estatistica é significativa,
considerando o nivel critico selecionado, conatugge o modelo Y seria 0 mais apropriado.
Se a estatistica é negativa e estatisticamenteargks a escolha recai sobre o modelo X.

c) Andlise da persisténcia dos componentes discridmsa ndo discricionarios
Na terceira etapa € avaliada a persisténcia dop@moentes discricionarios e néo
discricionarios ddPCLD. Utilizando por analogia o estudo de Dechow, Ridgban e Tuna
(2003), que avaliou a persisténcia dos componembetucro contabil, foi avaliado se o
componente discricionario dPCLD é mais transitério que a parcela nao discriciangara
prever as despesas com provisdo para perdas mo.flimm por base o seguinte modelo:
DPCLD; ., =a + :BnDPCLDi,t T (4.5)

Decompondo-se ®PCLD;; hos componentes discricionarios e ndo discriciosari
tem-se que:

DPCLD, ,,, =@ + 8,DPCLDnd,, + 8,DPCLDd, , +€, ., (4.6)

Considerando a natureza implicita de transitorieddml componente discricionario, é
esperado que esse apresente um coeficiente meaoo ga parcela ndo discricionaria da
DPCLD. Por outro lado, quanto maior o coeficiente dagarndo discricionaria maior a sua
persisténcia, indicando maior qualidade do modelestimacéao.

5- APURAQAO E ANALISE DOS RESULTADOS

De acordo com os parametros de definicdo da amdstean examinados dados de
224 instituicbes bancarias. O numero de observacdasideradas na aplicagdo de cada
modelo depende tanto das IFT disponibilizadas, tgudas variaveis que compdem cada
modelo e da forma de apuracdo de cada variavetldindo possibilidades de variacdes,
valores defasados e de momentos futuros. No caseiéiso do model@s.1), a aplicacdo do
modelo envolveu 5.933 observagfes banco/trimestre.

Preliminarmente a aplicacdo dos modelos, para asseg robustez dos resultados
foram realizados testds, Pesaran e Shin de raizes unitérias, para verificar a condicdo de
estacionariedade das séries, sendo rejeitada tebgpaula da presenca de raiz unitaria em
todas elas. Para avaliar o risco de alto grau d#icolinearidade foram realizados os
seguintes testes sugeridos por Kennedy (1998)ag@ardos Fatores de Inflacdo de Variancia
(FIV); e elaboracao de Matriz de Correlacdo de $tearDe acordo com o autor, o risco de
multicolineraridade é considerado como um problegréo quando o FIV € maior que 10 ou
guando os coeficientes de correlacdo entre osssmes sdo maiores que 0,8. Nao foram
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constatados casos de extrapolacao a esses parmetro

Na aplicacdo dos modelos foi utilizado o métododddos em painel com efeitos
fixos, tendo em vista que a premissa subjacentm@telo com efeitos aleatérios € que os
erros sao extracdes aleatorias de uma populacdo maior, 0 que ndo € o caso do presente
estudo, que considera o conjunto das instituicéaesdrias de interesse, a populagéo.

Adicionalmente, ndo obstante o escalonamento dés/es contabeis para mitigar o
risco de heterocedasticidade e a estatistica de f@grbin-Watson para o modela.1),
conforme Tabela 1, ter se situado na zona “inceingl, na aplicacdo dos modelos foi
utilizado, por precaucdo, o método de efeitos fisrmss-section SUR (PCSE) de dados em
painel, para gerar resultados robustos, mesmo ®esempga de autocorrelacdo e de
heterocedasticidade nos residuos.

5.1 — Resultados do Modelo Proposto
A primeira etapa dos testes empiricos do modgly consiste na verificacdo da
consisténcia dos parametros dos regressores. Aalhlsetetiza os resultados da regressao.

Tabela 1:Resultados dos testes do modelo (3.1) com efékos $eccionais, com p-valores entre parénteses.
DPCLD,, =5, + B + BACC,, + 5,0CV, ., + S,AOCV,  + B,0CB,  + 5PCLD;
+ B JUR  + B, PIB +y, <TIR, >+, <GEO,; > +; <PRZ;, > +¢;
Const 40C OCV(y 4A0CV OCB PCLD(y JUR PIB PUB RUR

0,005 0,017 0,143 0,116 0,056 0,002 0,010 -0,016 0,005 0,003
(0,162)  (0,000)  (0,000)  (0,000)  (0,005) (0,490) (0,001) (0,007)  (0,211)  (0,511)

*kk *kk *%k% *%k% *%k% *%k%

HAB PF PJ NC NE SE U AT12M AT5A HA
0,002 0,002 -0,001 0,001 0,004 0,001 0,006 -0,006 -0,004 -0,014
(0,681)  (0,246) (0,423)  (0,627) (0,176) (0,694) (0,019) (0,048) (0,129) (0,019)

*% *% *%
Periodo:  2° trim/2001 ao 4° trim/2010
N° observacbes:  5.933 Estatistica F: 24,9306
N° bancos: 204 p-valor (F): ~ 0,0000
R?: 0,4922 Estatistica DW:  1,7814

R? Ajustado: ~ 0,4724

Onde:DPCLD sé&o as despesas com provisdo para créditos ddalggio duvidosa, escalonada pelos ativos totais do
inicio do periodoAOC a variacéo no saldo das operacdes de créditdpaada pelos ativos totais do inicio do periodo;
OCV o saldo das operagdes de crédito vencidas, escilgrelos ativos totais do inicio do period®CV: a variagcdo no
saldo das operagdes de crédito vencidas, escalpesmaativos totais do inicio do perio@CB o valor das operagfes
de crédito baixadas como prejuizo, escalonado @iess totais do inicio do periodBCLD o saldo da provisdo para
créditos de liquidacdo duvidosa, escalonado pdiessatotais do inicio do perioddUR a taxa de juros média da
carteira de crédito, apurada pela relagdo entreasstas com operacfes de crédito e o saldo médmadeiraPIB a
variacdo do Produto Interno Bruto a valores basieddP> € um vetor de varidveis representando a propodgio
carteira de crédito aplicada em sete categoridsrdadores - setor public®(B), setor rural RUR), habitacdoHAB),
pessoas fisicad’F), pessoas juridicas dos setores de industria, rcaméervigos financeiros e outros servicB3)( e
ndo residentedNRES); <GEO> é um vetor de variaveis representando a propatgacarteira de crédito aplicada nas
regibes norte e centro-oesQ), regido nordesteNE), regido sudesteSE), regido sul $U) e exterior EXT); e<PRZ>

um vetor de variaveis representando a propor¢amadeira de crédito distribuida de acordo com a@ude vencimento
das operacdes - vencidagENCID), vencimento até 12 mesesT(12M), vencimento mais de 1 e até 5 anA%5A) e
vencimento superior a 5 andbA).

Legenda para a significancia dos parametros: a*1% & 5% (**); e a 10% (*).

Os resultados confirmaram as esperadas relacfdasvamse significativas das
despesas com provisdo para perdas com: a variacseldo das operacdes de crédito; o saldo
das operacdes de crédito vencidas no periodo itaetkate anterior; a variagdo no saldo das
operacgles vencidas; o valor das operacdes baigadas prejuizo; e a taxa média de juros da
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carteira de crédito. Também conforme previstoctmistatada relacdo negativa com o nivel
de atividade da economia, indicando que em momelggsaior dinamismo da economia ha

uma reducdo das expectativas de perda e, consemesrie, da provisdo constituida. Em

relacdo ao saldo acumulado da provisdo até o monaeterior, ndo foi constatada a esperada
relacdo com a variavel dependente.

No caso das variaveis de controle dos efeitos deacteristicas de composi¢cdo da
carteira de crédito, em relacdo aos tipos de opesa@ localizagdo geografica e ao prazo de
vencimento das operacdes ndo foram encontradg®esl@statisticamente relevantes para a
maioria delas. Para avaliar a possibilidade deegse resultado pudesse ser decorrente do
detalhamento dos vetores, foi realizado um testaomel, substituindo os vetord$P, GEO
e PRZ por variaveis dicotbmicas representativas dosita®doncedidos a pessoas juridicas
dos setores de industria, comeércio, servicos figiane e outros servico$J), a clientes da
regido sudesteSE) e que tém prazo remanescente superior a cinco(@). A escolha das
variaveisPJ e SE se justifica pelo fato de representarem as parcelais relevantes da
carteira nesses parametros. No caso da variavel, $5/4ropdsito é separar mais
adequadamente os efeitos dos créditos com cuoioge prazos.

DPCLDlt = :30 + IBI + ﬁlAOCi,t + ﬁZOC\/l -1 + ﬁ3AOCV| t + ﬁ4OCB| t + ﬁS I:)C:I—Di,t—l

+ﬁ6‘]URi,t +ﬁ7PIB’( +ﬁ8P‘]i,t +ﬁ9$i,t +ﬁ1085A,t +£it

Os resultados com esse teste adicional, demonstrad abela 2, confirmaram as
evidéncias obtidas com o modesol) em relacdo as variave8OC, OCV(-1), 40CV, OCB,
PCLD(-1), JUR e PIB. Adicionalmente, foram encontradas relacbes neggmte relevantes
entre aDPCLD e as trés variaveis de controle utilizad®},SE e A, evidenciando que 0s
bancos brasileiros constituem menos provisdo pardap em relacdo aos créditos: (i)
concedidos para empresas do setor industrial, cisher de servicos que para os demais —
para entidades publicas, pessoas fisicas, ndoeness] crédito rural e habitacdo; (ii)
concedidos para clientes da regido sudeste queosadas demais regides brasileiras e o
exterior; e (iii) com prazo remanescente superigneo anos.

(5.1)

Tabela 2: Resultados dos testes do modelo (5.1) com efékos $eccionais, com p-valores entre parénteses.
DPCLD;, = B, + B, + BACC,  + B,0CV, ., + S,AOCV,  + B,0CB,  + fPCLD;
+ B JUR  + B, PIB, + BiPJ; + BoSE,  + 5,oS5A ; + &;
Const A0C OCV(-1 A0CV OoCB PCLD(-1) JUR PJ SE SEA

0,006 0,016 0,150 0,122 0,056 0,002 0,010 -0,003 -0,003 -0,008
(0,000) (0,000)  (0,000) (0,000)  (0,000)  (0,497) (0,000)  (0,000)  (0,010)  (0,063)

*%k% *%k% *kk *kk *k% *kk *k% *%k% *k%

Periodo: 2°trim/2001 ao 4° trim/2010

N° observacbes: 5.933 Estatistica F; 25,8986
N° bancos: 204 p-valor (F): ~ 0,0000
R%  0,4910 Estatistica DW:  1,7791

R? ajustado:  0,4720

Onde:DPCLD sé&o as despesas com provisdo para créditos ddalggio duvidosa, escalonada pelos ativos totais do
inicio do periodo4OC a varia¢do no saldo das operag6es de créditdprada pelos ativos totais do inicio do periodo;
OCV o saldo das operagdes de crédito vencidas, escilgrelos ativos totais do inicio do period®CV: a variagcdo no
saldo das operagdes de crédito vencidas, escalpesmaativos totais do inicio do perio@CB o valor das operagfes
de crédito baixadas como prejuizo, escalonado @eiess totais do inicio do periodBCLD o saldo da provisdo para
créditos de liquidagdo duvidosa, escalonado pdigssatotais do inicio do perioddUR a taxa de juros média da
carteira de crédito, apurada pela relagdo entrecsstas com operacfes de crédito e o saldo medadeiraPIB a
variagdo do Produto Interno Bruto a valores basieds a propor¢éo da carteira de crédito aplicadameragdes junto

a pessoas juridicas dos setores de indUstria, cameéervicos financeiros e outros servi¢gss;é a proporcao da carteira
de crédito aplicada na regido sudest&5A a proporgcdo da carteira de crédito aplicada emagfes com prazo de
vencimento superior a 5 anos.
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Legenda para a significancia dos parametros: a*t% & 5% (**); e a 10% (*).

Esse teste adicional revela, portanto, que a cerssjédo do controle dos efeitos do
tipo das operacdes, da localizacdo geogréfica tlestes e do prazo de vencimento dos
créditos € relevante para a estimagcéo do compaontardeDPCLD.

5.2 — Comparacdo dos Modelos: Anélise d®* Ajustado e Teste de Selecdo de Vuong

Para validar a efetividade do modelo propostojatntente sdo avaliados os efeitos da
perda de graus de liberdade pela incorporacdo geessores. Para esse fim, seguindo
Dechow, Richardson e Tuna (2003) e Paulo (200@)asalisadas as estatisticas referentes ao
coeficiente de determinacdo ajustado, que penalizzerda de graus de liberdade pela
expansdo do modelo. Na Tabela 3 sdo sintetizad@sajastados dos modelos analisados.

Tabela 3: Estatisticas do coeficiente de determinacéo ajag®hjustado) dos modelos analisados.

Modelo R’ Ajustado Modelo R’ Ajustado Modelo R’ Ajustado
Mod. (3.1) 0,4724 Mod. C 0,4366 Mod. G 0,4641
Mod. (5.1) 0,4720 Mod. D 0,4453 Mod. H 0,4918

Mod. A 0,3878 Mod. E 0,4676 Mod. | 0,3878

Mod. B 0,4366 Mod. F 0,4490

Modelos: (A) Beaver e Engel (1996); (B) Kanagaretnam, Loldathieu (2003); (C) Kanagaretnam, Lobo e Mathieu
(2004); (D) Zenderski (2005); (E) Marcondes (20(8); Kanagaretnam, Krishnan e Lobo (2009); (G) Kmnatnam,
Krishnan e Lobo (2010); (H) Kanagaretnam, Lim e @¢P010); (1) Cheng, Warfield e Ye (2011), confor@eadro 1.
Os modelos (3.1) e (5.1) sdo 0s propostos no presstudo.

A comparacdo do& ajustados demonstra que, com excecdo dos modes A
Beaver e Engel (1996) e Cheng, Warfiels e Ye (201é3pectivamente - os demais
apresentam estatisticas razoavelmente parecidasquAkguer forma, um indicador de
gualidade dos model@s.1) e (5.1) pode se depreender do fato de que registram adegua
terceira maior estatistica entre os onze avaliaddssendo superados pelo modelo H -
Kanagaretnam, Lim e Lobo (2010).

Para a identificacdo do modelo que estima maisuaaizgnente o comportamento da
DPCLD é realizado o teste de sele¢cdo de modelos de VU®&9), utilizado, entre outros,
por Dechow (1994), Subramanyam (1996) e Paulo (2007 caso especifico, sdo realizados
testes comparativos entre o modelo (3.1) e cadaasmoutros modelos examinados, sendo
testada a hipotese nula de que os dois modelogm@vslsdo igualmente adequados para
explicar o verdadeiro processo de geracdo de damiisa a hipotese alternativa de que um
deles € mais preciso. Os resultados dos testesjdeosindo um nivel critico de 95% de
confianca £ critico de 1,96), séo sintetizados na Tabela4.

Tabela 4: Teste de Vuong (1989) de sele¢cao de modelos, @asido z critico de 1,96 (95% de confianca).

Teste z-vuong Conclusdo

Modelo (3.1) x Modelo (5.1) -0,9408 Modelos (31(5.1) séo igualmente adequados.
Modelo (3.1) x Modelo A -4,3002 Modelo (3.1) éimpreciso.

Modelo (3.1) x Modelo B -2,8397 Modelo (3.1) éisnpreciso.

Modelo (3.1) x Modelo C -2,8397 Modelo (3.1) éisnareciso.

Modelo (3.1) x Modelo D -2,5657 Modelo (3.1) éisnareciso.

Modelo (3.1) x Modelo E 0,5571 Modelos (3.1) sd@® igualmente adequados.
Modelo (3.1) x Modelo F -1,9705 Modelo (3.1) éisnareciso.

Modelo (3.1) x Modelo G -0,8210 Modelos (3.1) sd® igualmente adequados.
Modelo (3.1) x Modelo H -8,5688 Modelo (3.1) éisnareciso.

Modelo (3.1) x Modelo | -4,3002 Modelo (3.1) éimpreciso.

Modelos: (A) Beaver e Engel (1996); (B) Kanagaretnam, Lobilahieu (2003); (C) Kanagaretnam, Lobo e Mathieu
(2004); (D) Zenderski (2005); (E) Marcondes (2008) Kanagaretnam, Krishnan e Lobo (2009); (G) Kgmetnam,
Krishnan e Lobo (2010); (H) Kanagaretham, Lim e €¢B010); (I) Cheng, Warfield e Ye (2011), confor@eadro 1. Os
modelos (3.1) e (5.1) séo 0s propostos no presshieo.

Os resultados dos testes de Vuong revelam que elmprbposto no presente estudo:
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nao é preterido em relagdo a nenhum dos demaismee@os; € considerado mais preciso que
sete concorrentes; é considerado como igualmeetguado quando comparado a sua versao
simplificada, o modelgs.1), e aos modelos E e G — Marcondes (2008) e Kartagane
Krishnan e Lobo (2010), respectivamente. Mesmoasess que a hipdtese nula de que o
modelo (3.1) e seus concorrentes sao igualmente adequadoseppliaar o verdadeiro
processo de geracao de dados nao € rejeitadaglmegativo da estatistica, que representaria
um indicativo de sua priorizacéo, é constatado eas @portunidades. Apenas no teste com o
modelo E — Marcondes (2008) — foi apurada umaisstat positiva.

Se as estatisticas @5 ajustado ja haviam indicado a relevancia do mogedposto,
os testes de Vuong sdo mais incisivos quanto adeguacdo, ndo sendo considerado menos
preciso que quaisquer dos outros modelos examinadofgurando mais uma evidéncia de
sua adequacéo para explicar o verdadeiro procesgerdcao de dados.

5.3 — Andlise da Persisténcia dos Componentes Distonarios e Nao Discricionarios

A Ultima etapa do processo de validacdo do mogely consiste na analise da
persisténcia dos componentes discricionarios edig@oicionarios ddPCLD. Utilizando por
analogia o estudo de Dechow, Richardson e Tuna3j2@e avaliou a persisténcia dos
componentes do resultado contabil, € aplicado oetnqad.6) para testar se 0 componente
discricionario daDPCLD é mais transitorio que a parcela ndo discricienpdra prever as
despesas com provisdo para perdas no futuro. Okagkss do teste em relacdo ao conjunto
dos modelos examinados séao consolidados na Tabela 5

Tabela 5: Teste de persisténcia dos componentes discricmeaniéio discricionario das despesas com provisao
para créditos de liquidacdo duvidosa dos modelam@aados, com p-valores entre parénteses.

DPCLD, ., = 3, + 4,DPCLDnd,, + 8,DPCLDd, , +&, .,

Modelos Const DPCLDnd DPCLDd
Mod. (3.1) 0,0025 0,6099 0,1682 R ajustado: 0,4086
(0,0000) (0,0000) (0,0020) Estatistica F: 20,4027
Mod. (5.1) 0,0025 0,6080 0,1698 R ajustado: 0,4082
(0,0000) (0,0000) (0,0018) Estatistica F: 20,3677
Mod. A 0,0038 0,3267 0,2526 R ajustado: 0,3891
(0,0003) (0,0770) (0,0000) Estatistica F: 20,4330
Mod. B 0,0035 0,4496 0,1672 R ajustado: 0,1142
(0,0000) (0,0000) (0,0020) Estatistica F: 4,9230
Mod. C 0,0035 0,4496 0,1672 R ajustado: 0,1142
(0,0000) (0,0000) (0,0020) Estatistica F: 4,9230
Mod. D 0,0037 0,4219 0,1669 R ajustado: 0,1141
(0,0000) (0,0000) (0,0021) Estatistica F: 49152
Mod. E 0,0034 0,4902 0,1442 R ajustado: 0,2060
(0,0000) (0,0000) (0,0102) Estatistica F: 8,3180
Mod. F 0,0038 0,4064 0,1664 R ajustado: 0,1139
(0,0000) (0,0000) (0,0002) Estatistica F: 49118
Mod. G 0,0025 0,6032 0,1712 R ajustado: 0,4068
(0,0000) (0,0000) (0,0014) Estatistica F: 20,3525
Mod. H 0,0021 0,8130 0,8306 R ajustado: 0,7791
(0,0611) (0,0000) (0,0000) Estatistica F: 1808
Mod. | 0,0038 0,3267 0,2526 R ajustado: 0,3891
(0,0003) (0,0770) (0,0000) Estatistica F: 20,4330

Modelos: (A) Beaver e Engel (1996); (B) Kanagaretnam, Lobilahieu (2003); (C) Kanagaretnam, Lobo e Mathieu
(2004); (D) Zenderski (2005); (E) Marcondes (200@)) Kanagaretnam, Krishnan e Lobo (2009); (G) Kmmatnam,
Krishnan e Lobo (2010); (H) Kanagaretnam, Lim e €¢B010); (I) Cheng, Warfield e Ye (2011), confor@eadro 1. Os
modelos (3.1) e (5.1) séo 0s propostos no presshieo.

Desses resultados chama a atencéo, inicialmerfié¢o de os coeficientes do modelo
H — Kanagaretnam, Lim e Lobo (2010) — registrar@émagéo inversa ao esperado, indicando
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maior persisténcia do componente discricionarique é contra intuitivo. Para os demais, 0s
coeficientes da parcela discricionaria sdo menguesos do componente nao discricionario,
coerente com a premissa de que a parcela discdr@oé mais transitoria (menos persistente).

Entre os modelos que apresentam coeficientes gneleah as premissas conceituais
de maior persisténcia do componente nao discridibné maior transitoriedade do
discricionario destacam-se os model@s1l) e (5.1), propostas deste estudo, e G —
Kanagaretnam, Krishnan e Lobo (2010) — por registna maiores coeficientes para
DPCLDNnd e menores par®PCLDd. Embora a diferenca entre esses modelos possa ser
considerada residual, a proposta principal desteleso(3.1), € o que apresenta os melhores
resultados, configurando-se em mais uma evidércgud validacao.

6 — CONSIDERACOES FINAIS

Tendo em vista as orientacdes de 6rgdos reguladoeggo a aspectos que devem ser
considerados pelas instituicdes bancarias parastittocdo de PCLD, o presente estudo teve
por objetivo avaliar se a incorporacdo de variavegpresentativas da situacdo
macroecondémica e de caracteristicas da carteicaédito — como os tipos de operacdes de
crédito, a localizacéo geografica dos tomadores grazos das operacdes vigentes — melhora
a especificacdo dos modelos para identificacdastaiclonariedade da administracao.

O modelo desenvolvido contempla os regressorescimadlmente encontrados na
literatura para a explicacdo do nivel de despesa movisdo para perdas com créditos — a
variacdo das operagfes de crédito, o saldo dasgdjes de crédito vencidas no periodo, a
variacdo do volume de operacdes inadimplentes,pasagdes de crédito baixadas como
prejuizo e o valor acumulado como provisédo pardgseno periodo anterior — acrescentando
variaveis representativas da taxa de juros médizadaira, o nivel de atividade econbmica,
os tipos das operacdes, a localizacdo geografedeedores e o prazo das operacgdes.

Na primeira etapa dos testes empiricos foi confiana consisténcia do modelo
proposto, no que se refere ao comportamento espel@s regressores e a relevancia das
variaveis de controle. Em seguida, foram promovidaglises comparativas dos seus
resultados com os de outros modelos de dois estégaontrados na literatura. As estatisticas
do R? ajustado, que permite a avaliacdo dos efeitoseddape graus de liberdade decorrente
da incorporacdo de novos regressores, revelaramoquedelo proposto e sua verséo
simplificada registram a segunda e a terceira methestatisticas entre os onze modelos
examinados. Também foi realizado o teste de seleigianodelos de Vuong (1989),
confirmando-se que o modelo proposto ndo é preteeid relacdo a nenhum dos demais
examinados, além de ser considerado mais precisosgte concorrentes e igualmente
adequado quando comparado aos demais. O procesgalidiecdo do modelo proposto é
concluido com a analise da persisténcia dos conmp@meiscricionarios e ndo discricionarios
da DPCLD. O modelo proposto no presente estudo se destdiea @& que apresentam 0s
melhores resultados, por registrar maior grau dsigiéncia para a parcela néo discricionaria
e maior transitoriedade da discricionaria.

O conjunto dos testes empiricos revela, portante,agampliacdo dos modelos de dois
estagios tradicionalmente utilizados na literajp@ea a estimacéo da constituicdo da PCLD
em bancos, com a incorporacao de variaveis repgegsas da situagdo macroeconémica e de
caracteristicas da carteira de crédito melhorgpacificacdo da discricionariedade praticada
pela administracao.

Como limitacdes, hd que se ressaltar, além da e@dlicacao literal dos modelos
utilizados para comparacao, pelas razées expostaSepdo 4.2, o fato de que os testes
empiricos envolveram especificamente o mercadaléras que adota um modelo de perdas
esperadas, embora contenha alguns aspectos des pecdaridas, para a constituicdo da
PCLD. Assim, as conclusdes em um mercado que adotedelo de perdas incorridas podem
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Nao ser necessariamente equivalentes.

Por essa razado, sugere-se que futuras pesquitam tasvalidade desse modelo
ampliado em mercados bancarios em que o padrdo goaanstituicdo para perdas seja
baseado em perdas incorridas.
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